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บทคัดย่อ
การคัดเลือกบุคคลเข้าศึกษาในสถาบันอุดมศึกษาระบบใหม่ หรือเรียกส้ันๆ ว่า TCAS เป็นนโยบายการปฏิรูปการศึกษาของ
กระทรวงการอุดมศึกษา วิทยาศาสตร์ วิจัย และนวัตกรรม (อว.) โดยมีที่ประชุมอธิการบดีแห่งประเทศไทย (ทปอ.) เป็นหน่วย
งานกลางในการดำ�เนินงาน ซึ่งมหาวิทยาลัยทุกมหาวิทยาลัยเข้าร่วมการรับสมัครระบบใหม่นี้ ซึ่งมีรูปแบบการรับสมัครคัดเลือก 
5 รอบ นโยบายนีไ้ดด้ำ�เนนิการตัง้แตป่กีารศกึษา 2561 เปน็ตน้มา มหาวทิยาลยัมหาสารคาม ไดเ้ขา้รว่มการคดัเลอืกระบบใหมน่ี้
ในทุกปีการศึกษา และทุกรอบการรับสมัคร ซึ่งทุกปีการศึกษามีผู้สมัครจำ�นวนมากที่ไม่ผ่านการคัดเลือกในสาขาวิชาเพื่อยืนยัน
สิทธิ์ (Clearing house) เข้าศึกษาในระบบ TCAS ได้ จากปัญหาพบว่าผู้สมัครไม่คำ�นึงถึงคะแนนการสอบวิชาความถนัดทั่วไป 
(GAT) และคะแนนการสอบความถนัดทางวิชาการและวิชาชีพ (PAT) ซึ่งเป็นองค์ประกอบหลักในการพิจารณาของสาขาวิชา 
โดยพฤติกรรมของผู้สมัครจะเลือกสาขาวิชาตามความรู้สึก ความชอบ และตามเพื่อน หรือผู้ปกครอง ปัญหาดังกล่าวผู้วิจัยได้
นำ�เทคนิคเหมืองข้อมูล ด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจ มาวิเคราะห์ข้อมูลและนำ�ผลการวิจัยไปพัฒนาเป็นระบบสนับสนุนการตัดสินใจ
เลอืกสาขาวชิา เพือ่ใหผู้ส้มคัรไดท้ดสอบการเลอืกสาขาวชิาเพือ่วเิคราะหโ์อกาสผา่นการคดัเลอืกเขา้ศกึษามากนอ้ยเพยีงใดกอ่น
เลือกสมัครสาขาวิชานั้นจริง จากการวิจัยพบว่าการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจ C4.5 มีค่าความถูกต้องร้อยละ 91.64 
สามารถสร้างกฎการตัดสินใจได้ทั้งหมด 358 กฎการตัดสินใจจากทั้งหมด 84 สาขาวิชา โดยสามารถนำ�กฎการตัดสินใจที่ได้มา
พัฒนาเป็นระบบสนับสนุนการตัดสินใจเลือกสาขาวิชาในระบบ TCAS มหาวิทยาลัยมหาสารคาม

คำ�สำ�คัญ: 	 ต้นไม้ตัดสินใจ การคัดเลือกบุคคลเข้าศึกษาในสถาบันอุดมศึกษาระบบใหม่ (TCAS)

Abstract
Thai University Central Admission System, abbreviated to “TCAS,” is an educational reform policy under the Ministry 
of Higher Education, Science, Research and Innovation (MHESI), together with the Council of University Presidents 
of Thailand (CUPT) as the hub of operations. All universities have joined TCAS following five admissions application 
rounds. This policy has been implemented since the academic year of 2018. Mahasarakham University has partici-
pated in TCAS in every academic year and all admissions application rounds. Every year numerous candidates failed 
admissions into programs chosen for clearing house entering the TCAS system. There are problems that candidates 
overlooked scores on the General Aptitude Test (GAT) and Professional and Academic Aptitude Test (PAT) as a key 
component in a consideration of the program chosen. The candidate’s selection behavior toward a program is typically 
based on his/her feelings, preferences, and peers, and parent’s determination. In this study, the Data Mining technique 
was adopted, and Decision Tree was used to analyze the data. A result of the analysis was further used to develop 
a decision support system (DSS) for the program to be chosen by the applicants to test the program selection and to 
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analyze the opportunity to achieve before the actual selection of the respective program. The results found that the 
Decision Tree at C4.5 represented an accuracy of 91.64 percent, and a total of 358 decision rules can be developed 
across 84 programs, and decision rules can be developed as a decision support system for program selection to the 
TCAS of Mahasarakham University.
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บทนำ�
กระทรวงการอดุมศกึษา วทิยาศาสตร ์วจิยั และนวตักรรม (อว.) 
ไดมี้นโยบายการคดัเลอืกบคุคลเขา้ศกึษาในสถาบนัอดุมศกึษา
ระบบใหม่ (Thai university Central Admission System: 
TCAS) (สมาคมที่ประชุมอธิการบดีแห่งประเทศไทย, 2561) 
ซึ่งได้ดำ�เนินการมาตั้งแต่ปีการศึกษา 2561 ซึ่งมีการคัดเลือก
ทั้งหมด 5 รอบด้วยกัน ได้แก่ รอบที่ 1 การรับด้วย Portfolio  
คือ การรับด้วยแฟ้มสะสมผลงานโดยไม่มีการสอบข้อเขียน 
กลุ่มผู้สมัครสำ�หรับนักเรียนทั่วไป นักเรียนที่มีความสามารถ
พเิศษ นักเรยีนโควตา นกัเรยีนเครอืขา่ย ผูส้มคัรสามารถสมคัร
ได้ที่สถาบันอุดมศึกษา, รอบที่ 2 การรับแบบโควตาที่มีการ
สอบขอ้เขยีนหรอืขอ้สอบปฏบิตั ิคอื การรบัแบบโควตาทีม่กีาร
สอบข้อเขียนหรือข้อสอบปฏิบัติ สำ�หรับนักเรียนที่อยู่ในเขต
พื้นที่หรือภาคโควตาโรงเรียนในเครือข่าย และโครงการความ
สามารถพเิศษตา่งๆ ซึง่สถาบนัอดุมศกึษาประกาศเกณฑก์าร
สอบ ผู้สมัครสามารถสมัครได้ท่ีสถาบันอุดมศึกษาและเข้ารับ
การคัดเลือกตามเกณฑ์การสอบ, รอบท่ี 3 การรับตรงร่วม
กัน คือ การรับนักเรียนในโครงการกลุ่มสถาบันแพทยศาสตร์
แห่งประเทศไทย (กสพท.) โครงการอื่นๆ และนักเรียนทั่วไป 
ที่ประชุมอธิการบดีแห่งประเทศไทย (ทปอ.) เป็นหน่วยงาน
กลางในการรบัสมคัร, รอบที ่4 การรบักลางรว่มกนั Admission  
คือ การรับสำ�หรับนักเรียนท่ัวไป ท่ีประชุมอธิการบดีแห่ง
ประเทศไทย เป็นหน่วยงานกลางในการรับสมัคร, รอบที่ 5 
การรับตรงอิสระ คือ การรับโดยตรงด้วยวิธีการของสถาบัน
อุดมศึกษา และสถาบันอุดมศึกษาเป็นหน่วยงานรับสมัคร

	 มหาวิทยาลัยมหาสารคาม ได้เข้าร่วมการคัดเลือก
บุคคลเข้าศึกษาในสถาบันอุดมศึกษาระบบใหม่ (TCAS) ทั้ง 
5 รอบที่ผ่านมาตั้งแต่ปีการศึกษา 2561-2563 (กองบริการ
การศึกษา, 2563: เว็บไซต์) ที่ผ่านมาพบว่ามีผู้จำ�นวนผู้สมัคร
จำ�นวนมากที่ไม่ผ่านการคัดเลือกในสาขาวิชาท่ีผู้สมัครเลือก
เนื่องจากมีคะแนนต่ำ�กว่าเกณฑ์การพิจารณาของสาขาวิชา 
จากรายงานสรุปผลการดำ�เนินงานการคัดเลือกบุคคลเข้า
ศึกษาในระบบ TCAS (กองบริการการศึกษา, 2563) ประจำ�
ปีการศึกษา 2562 พบว่ามีผู้สมัครท้ังหมด 5 รอบมีผู้สมัคร 
จำ�นวน 35,527 คน และมจีำ�นวนผูผ้า่นการคดัเลอืกเพือ่ยนืยนั
สิทธิ์เข้าศึกษา (Clearing House) 16,145 คน คิดเป็นร้อยละ 
45.44 ของผู้ผ่านการคัดเลือก จากการวิเคราะห์ข้อมูลการ

สมัครของกองบริการการศึกษายังพบว่าพฤติกรรมการเลือก
สาขาวชิาของผูส้มคัรโดยสว่นใหญย่งัขาดประสบการณใ์นการ 
สมัครซึ่งผู้สมัครส่วนใหญ่จะเลือกสาขาวิชาตามความชอบ  
และสภาพแวดล้อมอื่นๆ เช่น สมัครตามเพื่อน สมัครตาม 
ผู้ปกครองต้องการ (ชิดชนก ส่งศิริ, 2544) โดยไม่ได้คำ�นึงถึง
ความรู้ และทักษะของตนเอง เช่น ผลคะแนนการทดสอบการ
ศึกษาระดับชาติขึ้นพื้นฐาน (O-NET), ผลคะแนนการทดสอบ
ความถนัดท่ัวไป (GAT), ความถนัดทางวิชาการและวิชาชีพ 
(PAT) (สถาบันทดสอบทางการศึกษาแห่งชาติ องค์การ
มหาชน, 2563: เว็บไซต์) และผลการทดสอบ 9 วิชาสามัญ 
ซึ่งคะแนนเหล่านี้คือองค์ประกอบหลักในการพิจารณาผลคัด
เลอืก ซึง่สง่ผลใหก้ารสมคัรคดัเลอืกระบบ TCAS มหาวทิยาลยั
มหาสารคาม ขอ้มลูการรบัสมคัรประจำ�ปกีารศกึษา 2562 จาก
รายงานสรุปผลการดำ�เนินงานคัดเลือกบุคคลเข้าศึกษาใน
อุดมศึกษาระบบ TCAS มหาวิทยาลัยมหาสารคาม ประจำ�ปี
การศึกษา 2562 มีผู้ไม่ผ่านการคัดเลือกคิดเป็นร้อยละ 55.00 
ของผู้สมัครท้ังหมด จากรายงานข้อมูลผู้ไม่ผ่านการคัดเลือก 
มีคะแนนไม่ถึงตามจำ�นวนสาขารับผ่านการคัดเลือก

	 ดังนั้นจากข้อมูลข้างต้น ทำ�ให้ผู้วิจัยได้มีแนวคิดใน
การใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล (Data Mining) ในการวิเคราะห์
สารสนเทศเพื่อการพัฒนาระบบสนับสนุนการตัดสินใจเลือก
สาขาวชิา โดยระบบจะใหผู้ส้มคัรได้ทดสอบการเลอืกสาขาวชิา
ก่อน เพื่อให้ทราบผลคะแนนของตน ว่ามีโอกาสมากหรือน้อย
เพยีงใด และวเิคราะหโ์อกาสทีจ่ะผา่นการคดัเลอืกในสาขาวชิา
ที่ต้องการสมัคร ก่อนการเลือกสาขาวิชาจริง

วัตถุประสงค์
	 เพื่อวิเคราะห์สารสนเทศที่เกิดขึ้นจากข้อมูลการรับ
สมัครคัดเลือกบุคคลเข้าศึกษาในระบบ TCAS มหาวิทยาลัย
มหาสารคาม โดยใช้เทคนิคเหมืองข้อมูล (Data Mining) และ
นำ�ผลการทดลองมาพัฒนาระบบสนับสนุนการตัดสินใจเลือก
สาขาวิชาในระบบ TCAS มหาวิทยาลัยมหาสารคาม 

ทฤษฎีที่เกี่ยวข้อง
	 งานวิจัยนี้ผู้วิจัยได้นำ�ทฤษฎีการทำ�เหมืองข้อมูล 
โดยวิธีการจำ�แนกข้อมูล (Data Classification) ด้วยวิธีต้นไม้
ตัดสินใจ (Decision Tree) ในการวิเคราะห์ข้อมูล เพื่อให้ได้
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สารสนเทศทีจ่ะนำ�มาพฒันาระบบสนบัสนนุการตดัสนิใจเลอืก
สาขาวิชาในระบบ TCAS รายละเอียดทฤษฎีเทคนิคเหมือง
ข้อมูล ดังต่อไปนี้

	 1. การทำ�เหมืองข้อมูล
	 เหมืองข้อมูล (Data mining) เป็นขั้นตอนทางสถิติ
เป็นวิธีการปัญญาประดิษฐ์ (Artificial intelligence) (ฉัตรเกล้า 
เจริญผล, 2556) ทำ�การวิเคราะห์และสกัดความรู้จากข้อมูลที่
จัดเก็บไว้ในระบบฐานข้อมูล หรือรูปแบบข้อมูลอื่นๆ การทำ�
เหมืองข้อมูลสามารถค้นพบความรู้ และสารสนเทศที่ซ่อนอยู่
ในข้อมูล หลักการทำ�เหมืองข้อมูล คือ การวิเคราะห์หาความ
สมัพนัธข์องขอ้มูล แนวโนม้ หรอืหารปูแบบทีเ่กดิขึน้จากขอ้มลู 
และสามารถนำ�สารสนเทศที่ได้มาช่วยวางแผนการตัดสินใจ 
และแกป้ญัหาดา้นต่างๆ การทำ�เหมอืงข้อมลูจะสามารถแกไ้ข
ปัญหาได้บางปัญหาเท่าน้ันขึ้นอยู่กับเทคนิควิธีการท่ีเลือกใช้
เท่านั้น

	 การวิเคราะห์ข้อมูลด้วยเทคนิคเหมืองข้อมูลมี
กระบวนการตามมาตรฐานทีเ่รยีกวา่ Cross-Industry Standard  
Process for Data mining: CRISP-DM) (สมาคมที่ประชุม
อธิการบดีแห่งประเทศไทย (ทปอ.), 2561 ; สถาบันทดสอบ
ทางการศกึษาแหง่ชาต ิองคก์ารมหาชน (สทศ.), 2563) เกดิขึน้
เมื่อปี ค.ศ. 1996 จากบริษัท Daimler Chysler บริษัท SPSS 
และบริษัท NCR เพื่อกำ�หนดมาตรฐานกลางในการทำ�เหมือง
ข้อมูลให้มีประสิทธิภาพ มีความน่าเชื่อถือในกระบวนการ
วิเคราะห์ข้อมูล กระบวนการ CRISP-DM รายละเอียดดัง 
Figure 1

เหมาะสมในการวเิคราะหเ์หมอืงขอ้มลู, 2) ขัน้ตอนศกึษาความ
เข้าใจของข้อมูล (Data understanding) เป็นขั้นตอนของการ
รวบรวมขอ้มลูทีเ่กีย่วขอ้ง เพือ่ใชใ้นการวเิคราะหเ์หมอืงขอ้มลู 
ข้อมูลที่นำ�มาวิเคราะห์ต้องมีความถูกต้อง น่าเชื่อถือ และ
มีความเหมาะสมในการวิเคราะห์เหมืองข้อมูล, 3) ขั้นตอน 
การเตรยีมขอ้มลู (Data preparation) เปน็ขัน้ตอนเตรยีมขอ้มลู
ตามรูปแบบที่ใช้ในการวิเคราะห์ ขั้นตอนการเตรียมข้อมูล 
เพือ่การวเิคราะห ์ไดแ้ก ่การคดัเลอืกขอ้มลู การคดักรองขอ้มลู 
การแปลงข้อมูล ซึ่งขั้นตอนการเตรียมข้อมูลจะใช้เวลาพอ
สมควร, 4) ขัน้ตอนการสรา้งตวัแบบ (Modelling) เปน็ขัน้ตอน
การวิเคราะห์ข้อมูลด้วยวิธีการต่างๆ ซึ่งการเลือกวิธีการต้อง
มีความหมาะสมในการวิเคราะห์ข้อมูล เพื่อให้ได้สารสนเทศ
ท่ีมีประสิทธิภาพ ผู้วิเคราะห์ต้องมีการประเมินความถูกต้อง
ของวิธีการต่างๆ ท่ีใช้วิเคราะห์ เพื่อให้เกิดความน่าเชื่อถือ,  
5) ขั้นตอนการประเมินผล (Evaluation) เป็นขั้นตอนในการ
ประเมนิผลทีไ่ดจ้ากการวเิคราะหเ์หมอืงขอ้มลูในรปูแบบตา่งๆ 
ผลลัพธ์ที่ได้ตรงตามวัตถุประสงค์ที่ต้ังไว้หรือไม่ เพื่อให้ได้
ผลลัพธ์ที่ถูกต้องก่อนที่จะนำ�ผลลัพธ์ที่ได้ไปใช้, 6) ขั้นตอน
การนำ�ไปใช้ (Deployment) เป็นขั้นตอนการนำ�ผลลัพธ์ที่ได้
มาประยุกต์ใช้งาน การนำ�เสนอผลลัพธ์ที่ได้อาจนำ�มาแสดง
เปน็รปูแบบรายงาน (Report) หรอืพฒันาเปน็ระบบเพือ่ความ
สะดวกต่อการใช้งานของผู้ใช้

	 2. การจำ�แนกข้อมูล
	 การจำ�แนกข้อมูล (Data Classification) (อนันต์  
ปินะเต, 2559) เป็นวิธีการที่ใช้ในการค้นหาข้อมูลสารสนเทศ 
ความรู้ที่เกิดขึ้นจากข้อมูลในระบบฐานข้อมูลขนาดใหญ่ การ
จำ�แนกขอ้มลูมกีระบวนการสรา้งแบบจำ�ลองการจำ�แนกขอ้มลู
เพื่อทำ�นายหมวดหมู่ของข้อมูล (Categories/Class) เช่น  
การวเิคราะหข์อ้มลูนกัเรยีนผูส้มคัรเขา้ศกึษาตอ่ระดบัปรญิญา
ตรี มีโอกาสผ่านการคัดเลือกในสาขาวิชาท่ีสมัครหรือไม่  
การวิเคราะห์ข้อมูลจะมีการสร้างตัวจำ�แนกข้อมูล จากชุด
ขอ้มลูทีเ่ปน็อนิพตุ ซึง่แตล่ะเรคคอรด์ประกอบไปดว้ยเซตของ 
แอทริบิวต์ท่ีบ่งบอกถึงคุณลักษณะของผู้สมัคร กระบวนการ
สร้างตัวจำ�แนกข้อมูลถูกเรียกว่า Learning หรือ Training ที่
เกิดจากการนำ�เอาขั้นตอนวิธีการจำ�แนกข้อมูลมาดำ�เนินการ
กับข้อมูล ในชุดข้อมูลที่ทำ�การพิจารณาจะประกอบด้วยเซต
ของแอทริบิวต์ x = (x

1
, x

2
,..., x

n
) ที่บอกคุณลักษณะต่างๆ 

ของข้อมูลเรคคอร์ด x นอกจากนั้นเรคคอร์ด x ยังมีข้อมูลอีก
หนึ่งแอทริบิวที่บ่งบอกถึงหมวดหมู่ของข้อมูล (Class lable 
attribute) โดยแอทริบิวต์หมวดหมู่ข้อมูลจะเป็นข้อมูลแบบ
ไม่ต่อเนื่อง (Discrete-valued) โดยชุดข้อมูลที่เป็นพุตสำ�หรับ
การสร้างตัวจำ�แนกข้อมูลจะถูกเรียกว่าชุดข้อมูลสำ�หรับสอน 
(Training data) การจำ�แนกขอ้มลูลกัษณะนีเ้รยีกวา่ การเรยีนรู ้
แบบมีผู้สอน (Supervised learning) 

 
Figure 1 CRISP-DM 

  
จาก Figure 1 แสดงกระบวนการการวิเคราะห์ข้อมูล 
CRISP-DM มขีึน้ตอนการท างาน 6 ขัน้ตอน (Jiawei Hand 
& Micheline Kamber, 2001) ไดแ้ก่ 1) ขัน้ตอนความเขา้ใจ
ธุ รกิจ  (Business Understanding) เ ป็นขัน้ตอนการท า
ความเขา้ใจ ปัญหาหรอืโอกาสของธุรกจิ โดยท าการศกึษา
ปัญหาให้อยู่ในรูปแบบที่เหมาะสมในการวเิคราะห์เหมอืง
ข้อมูล, 2) ขัน้ตอนศึกษาความเข้าใจของข้อมูล (Data 
understanding) เป็นขัน้ตอนของการรวบรวมข้อมูลที่
เกี่ยวข้อง เพื่อใช้ในการวิเคราะห์เหมืองข้อมูล ข้อมูลที่
น ามาวเิคราะห์ต้องมคีวามถูกต้อง น่าเชื่อถือ และมคีวาม
เหมาะสมในการวิเคราะห์เหมืองข้อมูล, 3) ขัน้ตอนการ
เตรยีมขอ้มลู (Data preparation) เป็นขัน้ตอนเตรยีมขอ้มลู
ตามรูปแบบทีใ่ชใ้นการวเิคราะห ์ขัน้ตอนการเตรยีมขอ้มูล
เพื่อการวเิคราะห์ ได้แก่ การคดัเลอืกขอ้มูล การคดักรอง
ข้อมูล การแปลงขอ้มูล ซึ่งขัน้ตอนการเตรียมขอ้มูลจะใช้
เวลาพอสมควร, 4) ขัน้ตอนการสร้างตวัแบบ (Modelling) 
เป็นขัน้ตอนการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยวธิกีารต่างๆ ซึ่งการ
เลือกวิธีการต้องมีความหมาะสมในการวิเคราะห์ข้อมูล 
เพื่อใหไ้ดส้ารสนเทศทีม่ปีระสทิธภิาพ ผูว้เิคราะหต์อ้งมกีาร
ประเมินความถูกต้องของวิธีการต่างๆ ที่ใช้วิเคราะห์ 
เพื่อให้เกิดความน่าเชื่อถือ, 5) ขัน้ตอนการประเมินผล 
(Evaluation) เป็นขัน้ตอนในการประเมินผลที่ได้จากการ
วิเคราะห์เหมืองข้อมูลในรูปแบบต่างๆ ผลลัพธ์ที่ได้ตรง
ตามวตัถุประสงคท์ีต่ัง้ไวห้รอืไม่ เพื่อใหไ้ดผ้ลลพัธท์ีถู่กตอ้ง

ก่อนที่จะน าผลลัพธ์ที่ได้ไปใช้, 6) ขัน้ตอนการน าไปใช้ 
( Deployment) เ ป็ นขั ้น ต อนกา รน า ผลลัพ ธ์ที่ ไ ด้ ม า
ประยุกต์ใช้งาน การน าเสนอผลลพัธ์ที่ได้อาจน ามาแสดง
เป็นรูปแบบรายงาน (Report) หรือพฒันาเป็นระบบเพื่อ
ความสะดวกต่อการใชง้านของผูใ้ช ้
 
 2. การจ าแนกข้อมูล 
 การจ าแนกขอ้มูล (Data Classification) (อนันต์ 
ปินะ เต , 2559) เ ป็นวิธีก ารที่ ใ ช้ ในการค้นหาข้อมูล
สารสนเทศ ความรู้ที่เกดิขึน้จากขอ้มูลในระบบฐานขอ้มูล
ขนาดใหญ่  การจ าแนกข้อมูลมีกระบวนการสร้า ง
แบบจ าลองการจ าแนกข้อมูลเพื่อท านายหมวดหมู่ของ
ข้อมูล  (Categories/Class) เช่น  การวิเคราะห์ข้อมูล
นกัเรยีนผูส้มคัรเขา้ศกึษาต่อระดบัปรญิญาตร ีมโีอกาสผ่าน
การคัดเลือกในสาขาวิชาที่สมัครหรือไม่ การวิเคราะห์
ข้อมูลจะมีการสร้างตัวจ าแนกขอ้มูล จากชุดข้อมูลที่เป็น
อินพุต ซึ่งแต่ละเรคคอร์ดประกอบไปด้วยเซตของแอทริ
บวิตท์ีบ่่งบอกถงึคุณลกัษณะของผูส้มคัร กระบวนการสรา้ง
ตวัจ าแนกขอ้มลูถูกเรยีกว่า Learning หรอื Training ทีเ่กดิ
จากการน าเอาขัน้ตอนวธิกีารจ าแนกขอ้มูลมาด าเนินการ
กบัข้อมูล ในชุดข้อมูลที่ท าการพิจารณาจะประกอบด้วย
เซตของแอทริบิวต์ 1 2( , ,..., )nX x x x=  ที่บอกคุณลกัษณะ
ต่างๆ ของขอ้มูลเรคคอรด์ X นอกจากนัน้เรคคอรด์ X  ยงั
มีข้อมูลอีกหนึ่งแอทริบวิที่บ่งบอกถึงหมวดหมู่ของขอ้มูล 
(Class lable attribute) โดยแอทริบิวต์หมวดหมู่ข้อมูลจะ
เป็นขอ้มลูแบบไม่ต่อเนื่อง (Discrete-valued) โดยชุดขอ้มลู
ทีเ่ป็นพุตส าหรบัการสรา้งตวัจ าแนกขอ้มลูจะถูกเรยีกว่าชุด
ข้อมูลส าหรับสอน (Training data) การจ าแนกข้อมูล
ลักษณะนี้เรียกว่า การเรียนรู้แบบมีผู้สอน (Supervised 
learning)  
 
 3. การสรา้งต้นไม้ตดัสินใจ 
 ก า ร ส ร้ า ง ต้ น ไ ม้ ตั ด สิ น ใ จ  ( Decision tree 
induction) (อนันต์ ปินะเต, 2559) เป็นกระบวนการสร้าง
ต้นไม้ขึ้นเพื่อใช้ในการตัดสินใจจากข้อมูลที่มีหมวดหมู่
ขอ้มูล ต้นไม้ตดัสนิใจจะประกอบไปด้วย โหนดต่างๆ ซึ่ง

Figure 1 CRISP-DM

	 จาก Figure 1 แสดงกระบวนการการวเิคราะหข์อ้มลู 
CRISP-DM มขีึน้ตอนการทำ�งาน 6 ขัน้ตอน (Hand & Kamber,  
2001) ได้แก่ 1) ขั้นตอนความเข้าใจธุรกิจ (Business  
Understanding) เป็นขั้นตอนการทำ�ความเข้าใจ ปัญหาหรือ
โอกาสของธุรกิจ โดยทำ�การศึกษาปัญหาให้อยู่ในรูปแบบที่
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 3. การสร้างต้นไม้ตัดสินใจ
 การสร้างต้นไม้ตัดสินใจ (Decision tree induction) 
(อนันต์ ปินะเต, 2559) เป็นกระบวนการสร้างต้นไม้ขึ้นเพื่อใช้
ในการตดัสนิใจจากขอ้มลูทีม่หีมวดหมูข่อ้มลู ตน้ไมต้ดัสนิใจจะ
ประกอบไปด้วย โหนดต่างๆ ซึ่งถูกใช้ในการแสดงถึงเงื่อนไข
หรอืแอทรบิวิตห์นึง่ๆ ของขอ้มลู โดยทีแ่ตล่ะกิง่กา้นของโหนด
หนึ่งๆ จะหมายถึงค่าท่ีเป็นไปได้จากการทดสอบกับแอทริ
บิวต์นั้นๆ และจะประกอบไปด้วยโหนดใบ (Leaf node) ซึ่ง
จะมีหมวดหมู่ข้อมูลจัดเก็บอยู่ โหนดการตัดสินใจนั้นจะมีการ
สร้างฟังก์ชันสำาหรับการทดสอบ fm(x) การทดสอบจากการ
ส่งข้อมูลเข้าจะทดสอบตามทางเลือกไปจนถึงโหนดใบและจะ
ได้คำาตอบจากการค้นหา รายละเอียดดัง Figure 2

รายละเอียดดังสมการ 2

(2)

 โดย

 A คือ แอทริบิวต์ A
 ǀSvǀ คือ สมาชิกของแอทริบิวต์ A
 ǀSǀ คือ จำานวนสมาชิกทั้งหมดของกลุ่มตัวอย่าง

 ค่า Split Information เป็นการหาค่าสารสนเทศของ
การแบ่งข้อมูลใหม่ รายละเอียดดังสมการ 3

(3)

 โดย

 Si คือ จำานวนของจำานวนสมาชิกในกลุ่ม i

 ค่า Gain ratio เพื่อใช้ในการลดทอนความเอนเอียง
ลงที่เกิดจากความโน้มเอียงจากการใช้ค่าเกน รายละเอียด
ดังสมการ 4

(4)

 4. การวัดประสิทธิภาพ

 การจำาแนกข้อมูลด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจ (อนันต์ 
ปินะเต, 2559) โดยใช้ค่าความถูกต้องของแบบจำาลอง 
(Accuracy) ค่าความแม่นยำาของแบบจำาลอง (Precision) 
ค่าความระลึกของแบบจำาลอง (Recall) และค่าความเหวี่ยง
ของแบบจำาลอง (F-Measure) การวัดประสิทธิภาพของการ
จำาแนกข้อมูลตามแนวคิดทางการค้นคืนสารสนเทศโดยอาศัย
ตาราง Confusion Matrix (สุพัฒน์กุล ภัคโชค, 2556) ในการ
คำานวณค่ารายละเอียดดัง Figure 3

Figure 3 Confusion Matrix

ถูกใช้ในการแสดงถึงเงื่อนไขหรือแอทริบิวต์หนึ่งๆ ของ
ขอ้มลู โดยทีแ่ต่ละกิง่กา้นของโหนดหนึ่งๆ จะหมายถงึค่าที่
เป็นไปได้จากการทดสอบกับแอทริบิวต์นัน้ๆ และจะ
ประกอบไปด้วยโหนดใบ (Leaf node) ซึ่งจะมีหมวดหมู่
ข้อมูลจัดเก็บอยู่  โหนดการตัดสินใจนัน้จะมีการสร้าง
ฟังก์ชนัส าหรบัการทดสอบ ( )mf x  การทดสอบจากการ
ส่งขอ้มูลเขา้จะทดสอบตามทางเลอืกไปจนถงึโหนดใบและ
จะไดค้ าตอบจากการคน้หา รายละเอยีดดงั Figure 2 
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Figure 2 Tree map built from learning platform 
 
 อัลกอริทึม C4.5 (ชุติมา อุตมะมุณีย์ , 2553 :
เวบ็ไซต)์ เป็นอลักอรทิมึทีใ่ชใ้นการสรา้งต้นไมต้ดัสนิใจ จะ
ใชค้่ามาตรฐานเกนในการตดัสนิใจเลอืกคุณสมบตัทิีใ่ชเ้ป็น
รากหรือโหนดในต้นไม้ โดยการค านวณจากการเลือก
คุณสมบตัทิีม่คี่าเกนสงูทีสุ่ดมาเป็นโหนดรากการหาค่าเกน
ต้องมีการหาค่า Entropy, ค่า Information gain และค่า 
Split Information วธิกีารหาค่ามดีงันี้ 
 ค่า Entropy เป็นการหาค่าสารสนเทศของขอ้มูล 
(Entropy measure) รายละเอยีดดงัสมการ 1 
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โดย S   คอื แอทรบิวิตท์ีน่ ามาวดัค่า 
      iP   คอื สดัส่วนของจ านวนสมาชกิในกลุ่ม i  เท่ากบั
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	 TP คอื จำ�นวนขอ้มลูแบบจำ�ลองการจำ�แนกกลุม่ Yes 
และคำ�ตอบเป็นกลุ่ม Yes

	 TN คอื จำ�นวนขอ้มลูแบบจำ�ลองการจำ�แนกกลุม่ No 
และคำ�ตอบเป็นกลุ่ม No

	 FP คอื จำ�นวนขอ้มลูแบบจำ�ลองการจำ�แนกกลุม่ Yes 
และคำ�ตอบเป็นกลุ่ม No

	 FN คอื จำ�นวนขอ้มลูแบบจำ�ลองการจำ�แนกกลุม่ No 
และคำ�ตอบ Yes

	

	 ค่าความถูกต้อง (Accuracy) คือ ค่าที่บอกถึง 
ความถูกต้องของค่าท่ีวัดได้ใกล้เคียงความจริง รายละเอียด
ดังสมการ 5

(5)

	 ค่าความแม่นยำ� (Precision) คือ ค่าสัดส่วนของ
ขอ้มูลทีถ่กูตอ้ง และตรงตามความตอ้งการทีถ่กูคน้คนืทัง้หมด 
หรือเป็นค่าที่แสดงถึงการค้นคืนสารสนเทศและมีความเป็น
ไปได้ตรงตามความต้องการมากน้อยเพียงใด รายละเอียดดัง
สมการ 6

(6)

	 ค่าความระลึก (Recall) คือ ค่าสัดส่วนของข้อมูล
ที่ตรงตามความต้องการที่ ถูกค้นคืนกับข้อมูลที่ต้องการ
ทัง้หมด หรอืคา่ทีแ่สดงถงึความครอบคลมุในการสบืคน้ขอ้มลู
สารสนเทศที่เกี่ยวข้องกับสิ่งที่ผู้ใช้ต้องการมากที่สุด ราย
ละเอียดดังสมการ 7

(7)

	 ค่าความเหวี่ยง (F-Measure) คือ ค่าเฉลี่ยค่าความ
แมน่ยำ�ในการตรวจพบ และคา่ความระลกึเปน็การวดัค่าความ
แม่นยำ�โดยรวม รายละเอียดดังสมการ 8

(4)

วิธีการดำ�เนินงานวิจัย
	 งานวิจัยนี้ได้นำ�เสนอการใช้ข้อมูลการรับสมัคร
คัดเลือกบุคคลเข้าศึกษาในระบบ TCAS มหาวิทยาลัย
มหาสารคาม ปีการศึกษา 2561-2563 โดยการใช้เทคนิค
เหมืองข้อมูล (Data mining) ด้วยวิธีการจำ�แนกข้อมูลแบบ
ต้นไม้ตัดสินใจ (Decision tree) เพื่อค้นหาสารสนเทศที่ซ่อน
อยู่ในข้อมูล และนำ�รูปแบบที่ได้มาพัฒนาเป็นระบบสนับสนุน
การตัดสินใจเลือกสาขาวิชาในระบบ TCAS เพื่อให้นักเรียน 
ผู้ที่สนใจเข้าศึกษา ร่วมถึงครูแนะแนวหรือผู้ปกครองสามารถ
ทดลองใช้ระบบสนับสนุนการเลือกสาขาวิชาเพื่อให้ทราบ
โอกาสในการผ่านเข้าศึกษาในสาขาวิชาที่ต้องการสมัคร ก่อน
การสมัครในสาขาวิชานั้นจริง ขั้นตอนการดำ�เนินงานและ
กรอบแนวคิดการวิจัยมีรายละเอียดดัง Figure 4
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วิธีการด าเนินงานวิจยั 
งานวิจัยนี้ได้น าเสนอการใช้ข้อมูลการรบัสมคัรคัดเลือก
บุคคลเขา้ศกึษาในระบบ TCAS มหาวทิยาลยัมหาสารคาม 
ปีการศกึษา 2561 – 2563 โดยการใชเ้ทคนิคเหมอืงขอ้มูล 
(Data mining) ดว้ยวธิกีารจ าแนกขอ้มลูแบบตน้ไมต้ดัสนิใจ 
(Decision tree) เพื่อค้นหาสารสนเทศที่ซ่อนอยู่ในข้อมูล 
และน ารูปแบบที่ได้มาพัฒนาเป็นระบบสนับสนุนการ
ตดัสนิใจเลอืกสาขาวชิาในระบบ TCAS เพื่อใหน้ักเรยีน ผู้
ทีส่นใจเขา้ศกึษา ร่วมถงึครแูนะแนวหรอืผูป้กครองสามารถ
ทดลองใช้ระบบสนับสนุนการเลอืกสาขาวชิาเพื่อให้ทราบ
โอกาสในการผ่านเข้าศึกษาในสาขาวิชาที่ต้องการสมคัร 
ก่อนการสมคัรในสาขาวชิานัน้จรงิ ขัน้ตอนการด าเนินงาน
และกรอบแนวคดิการวจิยัมรีายละเอยีดดงั Figure 4 
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Figure 4 Conceptual framework

	 การวิจัยนี้ได้เลือกข้อมูลที่เกี่ยวข้องกับการพิจารณา
ผลการผา่นการคดัเลอืกเขา้ศกึษาในระบบ TCAS มหาวทิยาลยั
มหาสารคาม ซึ่งได้แก่ ข้อมูลผลคะแนนการทดสอบความรู้
ทั่วไป (General Aptitude Test: GAT) และผลคะแนนการ
ทดสอบความรู้ทางวิชาการและวิชาชีพ (Professional and 
Academic Aptitude Test: PAT) รายละเอียดผลคะแนน
วิชาของการทดสอบ GAT/PAT ที่ใช้เป็นข้อมูลทดลองมีราย
ละเอียด ดังนี้ 1) GAT (ตอนที่ 1) คือคะแนนความสามารถใน
การอ่าน การเขียน การคิดวิเคราะห์ และการแก้โจทย์ปัญหา, 
2) GAT (ตอนที่ 2) คือคะแนนความสามารถในการส่ือสาร
ด้านภาษาอังกฤษ, 3) GAT (รวม) คือคะแนนรวมทั้ง 2 ตอน, 
4) PAT1 คือคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์, 5) PAT2 
คือคะแนนความถนัดทางวิทยาศาสตร์, 6) PAT3 คือคะแนน
ความถนัดทางวิศวกรรมศาสตร์, 7) PAT4 คือคะแนนความ
ถนดัทางสถาปตัยกรรมศาสตร,์ 8) PAT5 คอืคะแนนความถนดั
ทางวิชาชีพครู, 9) PAT6 คือคะแนนความถนัดทางศิลปกรรม
ศาสตร,์ 10) PAT7 คอืคะแนนความถนดัทางภาษาตา่งประเทศ 
และคะแนนรวม (Sum Score) คอืคะแนนรวมตามองคป์ระกอบ
ของสาขาวิชา รายละเอียดตัวอย่างข้อมูล ดัง Table 1
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	 จาก Table 1 แสดงตัวอย่างข้อมูลที่ใช้ในการ
วิเคราะห์ข้อมูล จากข้อมูลผู้วิจัยได้ทำ�การเตรียมข้อมูลโดย
การรวมข้อมูลที่ใช้วิเคราะห์และทำ�การเตรียมข้อมูลเพื่อ
ให้พร้อมในการวิเคราะห์ตามอัลกอริทึมของการทำ�เหมือง
ข้อมูล วิธีต้นไม้ตัดสินใจ (Decision tree) ซึ่งข้อมูลที่ใช้ในการ
วิเคราะห์เป็นข้อมูลทศนิยมแบบต่อเนื่องและมีการกระจาย 
ของข้อมูล ซึ่งผู้วิจัยต้องทำ�การลดการกระจายของข้อมูล 
โดยการจัดทำ�กลุ่มข้อมูล (Binning data) โดยการแบ่งช่วงผล
คะแนนเพือ่ความเหมาะสมของการวเิคราะหข์อ้มลู งานวจิยันี ้
ใช้กระบวนการแปลงคุณลักษณะของข้อมูลแบบต่อเนื่องให้
อยู่ในรูปบบของคุณลักษณะข้อมูลแบบไม่ต่อเน่ืองเพ่ือช่วยใน
การลดขนาดและความซบัซอ้นของขอ้มลู โดยใชห้ลกัการแบง่
ช่วงข้อมูล (Discretization) โดยการแบ่งช่วงข้อมูลตามกลุ่ม
ดังนี้ กลุ่มที่ 1 กลุ่มคะแนน GAT (ตอนที่1), GAT (ตอนที่ 2), 
GAT (รวม), PAT1, PAT2, PAT3, PAT4, PAT5, PAT6 และ 

PAT7 จากคะแนนแต่ละวชิาทำ�การแบง่ระดับคะแนนออกเปน็ 
4 ระดับได้แก่ ระดับต่ำ� คะแนนระหว่าง 0.00-39.08 แทนค่า
เป็น (L), ระดับกลาง คะแนนระหวา่ง 39.09-51.48 แทนคา่เปน็ 
(M), ระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 แทนค่าเป็น (H), 
ระดับสูงมาก คะแนนระหว่าง 63.89-100 แทนค่าเป็น (VH) 
และกลุม่ที ่2 คะแนนรวม (Sum Score) แบง่ระดบัคะแนนออก
เป็น 4 ระดับได้แก่ ระดับโอกาสผ่านเข้าศึกษา น้อย คะแนน
รวมระหวา่ง 0.00-50.58 แทนคา่เป็น (Low), ระดับโอกาสผ่าน
เข้าศึกษา ปานกลาง คะแนนรวมระหว่าง 50.59-65.10 แทน
ค่าเป็น (Moderate), ระดับโอกาสผ่านเข้าศึกษา มาก คะแนน
รวมระหว่าง 65.11-79.62 แทนค่าเป็น (High), ระดับโอกาส
ผ่านเข้าศึกษา มากสุด คะแนนรวมระหว่าง 79.63-100 แทน
ค่าเป็น (Most) จากการเตรียมข้อมูล การลดการกระจายของ
ขอ้มลูโดยจดักลุม่ขอ้มลู และกำ�หนดระดบัของคะแนนสามารถ
แสดงรายละเอียดดัง Table 2

Table 1	 Data sample

GAT1 GAT2 GAT PAT1 PAT2 PAT3 PAT4 PAT5 PAT6 PAT7 Sum Score

66.58 62.71 68.17 53.69 69.35 57.39 0.00 71.73 66.58 62.71 68.17

59.78 62.07 53.14 63.12 65.20 0.00 0.00 68.52 59.78 62.07 53.14

48.22 50.35 45.18 0.00 0.00 0.00 0.00 0.00 48.22 50.35 45.18

45.16 43.31 19.60 43.58 55.50 38.36 0.00 0.00 45.16 43.31 49.60

50.23 52.69 46.06 35.49 47.18 0.00 0.00 49.26 50.23 52.69 46.06

49.73 55.18 40.76 55.71 49.96 44.34 0.00 0.00 49.73 55.18 40.76

59.09 58.94 56.67 65.14 54.11 0.00 0.00 66.92 59.09 58.94 56.67

... ... ... ... ... ... ... ... ... ... ...

 

Table 2	 Variable sample

GAT1 GAT2 GAT PAT1 PAT2 PAT3 PAT4 PAT5 PAT6 PAT7 Sum Score

VH H VH H VH H L VH VH H Most

H H H H VH L L VH H H High

M M M L L L L L M H Low

M M M M H L L L M M Low

M H M L M L L M M H Low

M H M H M M L L M H Moderate

H H H VH H L L VH H H High

VH VH VH H H M L L L L Moderate

... ... ... ... ... ... ... ... ... ... ...
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	 จาก Table 2 ตัวอย่างข้อมูลที่ใช้ในการวิเคราะห์
ข้อมูลโดยการจำ�แนกข้อมูลแบบวิธีต้นไม้ตัดสินใจ งานวิจัย
นี้มีการวัดประสิทธิภาพผลการวิเคราะห์ซึ่งวัดประสิทธิภาพ
จากคา่ความถกูตอ้ง (Accuracy) การแบง่ขอ้มลูเปน็ 2 กลุม่คอื 
ขอ้มูลทดสอบ (Data testing) และขอ้มลูเรยีนรู ้(Data training)  
โดยการแบ่งข้อมูลแยกตามสาขาวิชาเพื่อทำ�การวิเคราะห์
ขอ้มูล ซ่ึงใชห้ลกัการแบง่ขอ้มลูแบบ Cross validation เปน็การ
แบ่งขอ้มูลออกเปน็การตรวจสอบแบบไขว ้โดยเลอืกใชแ้บบ 10 
ส่วน (10 fold cross validation)

	 ขั้นตอนทำ�การสร้างโหนดสำ�หรับข้อมูลท้ังหมดใน
ชุดข้อมูลแอทริบิวต์ จากนั้นทำ�การค้นหาแอทริบิวต์ที่ใช้ใน
การแยกข้อมูลออกเป็นชุดย่อยๆ ด้วยการคำ�นวณหาค่าเกน
ของแต่ละแอทริบิวต์ (GAT1, GAT2, GAT, PAT1, PAT2, 
PAT3, PAT4, PAT5, PAT6 และ PAT7) ดังสมการ 1

	 ขั้นตอนการคำ�นวณค่าเกนความรู้ของแต่ละ 
แอทริบิวต์ โดยทำ�การพิจารณาแอทริบิวต์ GAT1 ที่มีค่า 4 ค่า 
คือ L, M, H และ VH ตามลำ�ดับ หลังจากคำ�นวณค่าเกนของ 
GAT1 แลว้จะทำ�การคำ�นวณคา่เกนของแอทรบิวิตอ์ืน่ทัง้หมด

	 โปรแกรมที่ใช้ในงานวิจัยนี้ คือ โปรแกรม Weka 
(Waikato Environment for Knowledge Analysis) (Zdravko 
Markov, 2020: เว็บไซต์) ซึ่งเป็นโปรแกรมสำ�เร็จรูปประเภท
ฟรีโปรแกรม การวิเคราะห์ข้อมูลโดยการเลือกวิธีการจำ�แนก 
(Classify) เลือกวิธีต้นไม้ตัดสินใจ อัลกอริทึม C4.5 (J48) 
โปรแกรม Weka จะทำ�การวเิคราะหข์อ้มลูและจะแสดงผลการ
วิเคราะห์รายละเอียดดัง Figure 5

ระดบัคะแนนออกเป็น 4 ระดบัไดแ้ก่ ระดบัโอกาสผ่านเขา้
ศกึษา น้อย คะแนนรวมระหว่าง 0.00 – 50.58 แทนค่าเป็น 
(Low), ระดบัโอกาสผ่านเขา้ศกึษา ปานกลาง คะแนนรวม
ระหว่าง 50.59 – 65.10 แทนค่าเป็น (Moderate), ระดับ
โอกาสผ่านเข้าศึกษา มาก คะแนนรวมระหว่าง 65.11 – 

79.62 แทนค่าเป็น (High), ระดบัโอกาสผ่านเขา้ศกึษา มาก
สุด คะแนนรวมระหว่าง 79.63 – 100 แทนค่าเป็น (Most) 
จากการเตรยีมขอ้มลู การลดการกระจายของขอ้มลูโดยจดั
กลุ่มข้อมูล และก าหนดระดับของคะแนนสามารถแสดง
รายละเอยีดดงั Table 2

 
Table 2 Variable sample 

GAT1 GAT2 GAT PAT1 PAT2 PAT3 PAT4 PAT5 PAT6 PAT7 Sum Score 
VH H VH H VH H L VH VH H Most 
H H H H VH L L VH H H High 
M M M L L L L L M H Low 
M M M M H L L L M M Low 
M H M L M L L M M H Low 
M H M H M M L L M H Moderate 
H H H VH H L L VH H H High 
VH VH VH H H M L L L L Moderate 
... ... ... ... ... ... ... ... ... ... ... 

 จาก Table 2 ตวัอย่างขอ้มูลทีใ่ชใ้นการวเิคราะห์
ขอ้มลูโดยการจ าแนกขอ้มลูแบบวธิตีน้ไมต้ดัสนิใจ งานวจิยั
นี้มกีารวดัประสทิธภิาพผลการวเิคราะหซ์ึง่วดัประสทิธภิาพ
จากค่าความถูกตอ้ง (Accuracy) การแบ่งขอ้มลูเป็น 2 กลุ่ม
คอื ขอ้มูลทดสอบ (Data testing) และขอ้มูลเรยีนรู้ (Data 
training) โดยการแบ่งขอ้มูลแยกตามสาขาวชิาเพื่อท าการ
วิเคราะห์ข้อมูล ซึ่งใช้หลักการแบ่งข้อมูลแบบ Cross 
validation เป็นการแบ่งขอ้มูลออกเป็นการตรวจสอบแบบ
ไขว ้โดยเลอืกใชแ้บบ 10 สว่น (10 fold cross validation) 
 ขัน้ตอนท าการสรา้งโหนดส าหรบัขอ้มลูทัง้หมดใน
ชุดขอ้มูลแอทรบิวิต์ จากนัน้ท าการคน้หาแอทรบิวิตท์ีใ่ชใ้น
การแยกขอ้มลูออกเป็นชุดย่อยๆดว้ยการค านวณหาค่าเกน
ของแต่ละแอทรบิวิต์ (GAT1, GAT2, GAT, PAT1, PAT2, 
PAT3, PAT4, PAT5, PAT6 และ PAT7) ดงัสมการ 1 
 ขัน้ตอนการค านวณค่าเกนความรูข้องแต่ละแอทริ
บิวต์ โดยท าการพิจารณาแอทริบิวต์ GAT1 ที่มีค่า 4 ค่า 
คือ L, M, H และ VH ตามล าดบั หลงัจากค านวณค่าเกน

ของ GAT1 แลว้จะท าการค านวณค่าเกนของแอทรบิวิตอ์ื่น
ทัง้หมด 
 โปรแกรมทีใ่ชใ้นงานวจิยันี้ คอื โปรแกรม Weka 
(Waikato Environment for Knowledge Analysis) 
(Zdravko Markov, 2020 : เว็บไซต์ ) ซึ่ง เ ป็นโปรแกรม
ส าเรจ็รูปประเภทฟรโีปรแกรม การวเิคราะหข์อ้มลูโดยการ
เลือกวิธีการจ าแนก (Classify) เลือกวิธีต้นไม้ตัดสินใจ 
อลักอรทิมึ C4.5 (J48) โปรแกรม Weka จะท าการวเิคราะห์
ขอ้มลูและจะแสดงผลการวเิคราะหร์ายละเอยีดดงั Figure 5 

 
Figure 5 Analysis result 

Figure 5 Analysis result 
 

 ขัน้ตอนการสร้างรูปแบบการจ าแนกข้อมูล 
(Classification model) และการน าแบบจ าลองมาใช้ มี
รายละเอยีดดงั Figure 6 

 

 
 

Figure 6 The Creation Classification model 
 
ผลการศึกษาวิจยั 
 จากการวิเคราะห์ข้อมูลซึ่งผู้วิจ ัยได้ท าการ
วเิคราะหข์อ้มูลด้วยโปรแกรม Weka โดยท าการวเิคราะห์
ในแต่ละสาขาวิชาด้วยวธิตี้นไม้ตดัสนิใจ (Decision tree) 

แบบ C4.5 ผลการวเิคราะหข์อ้มลูในแต่ละสาขาวชิา ไดผ้ล
การวิเคราะห์จากค่าความถูกต้อง (Accuracy) ค่าความ
แม่นย า (Precision) ค่าความระลกึ (Recall) และค่าความ
เหวีย่ง (F-Measure) รายละเอยีดผลการวเิคราะหข์อ้มลูใน
แต่ละสาขาวชิาดงั Table 3 

 
Table 3 Result 

No. Bachelor Program 
Decision tree (C4.5)  

Accuracy Precision Recall F-Measure Class 
1 B.ATM. Applied Thai Traditional 87.31 0.880 0.873 0.871 High 
2 B.Sc. Emergency Medicine Operation 88.10 0.885 0.881 0.877 High 
3 Pharm.D. Pharmaceutical Care 74.78 0.740 0.748 0.740 High 
4 B.N.S. Nursing Science 87.26 0.806 0.873 0.824 Moderate 
5 B.P.H. Public Health 87.96 0.881 0.880 0.875 High 
6 B.Sc. Nutritional Science Dietetics and Food Safety 90.04 0.898 0.900 0.896 Moderate 
7 B.Sc. Environmental Health 90.45 0.907 0.905 0.897 Moderate 

	 ขั้ นตอนการสร้ า งรูปแบบการจำ �แนกข้อมู ล  
(Classification model) และการนำ�แบบจำ�ลองมาใช้  

มีรายละเอียดดัง Figure 6

Figure 6 The Creation Classification model
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ผลการศึกษาวิจัย
	 จากการวิเคราะห์ข้อมูลซ่ึงผู้วิจัยได้ทำ�การวิเคราะห์
ขอ้มูลดว้ยโปรแกรม Weka โดยทำ�การวเิคราะหใ์นแต่ละสาขา
วิชาด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจ (Decision tree) แบบ C4.5 ผล

การวิเคราะห์ข้อมูลในแต่ละสาขาวิชา ได้ผลการวิเคราะห์จาก 
ค่าความถูกต้อง (Accuracy) ค่าความแม่นยำ� (Precision)  
ค่าความระลึก (Recall) และค่าความเหวี่ยง (F-Measure)  
รายละเอียดผลการวิเคราะห์ข้อมูลในแต่ละสาขาวิชาดัง  
Table 3

Table 3	 Result

No. Bachelor Program
Decision tree (C4.5)

Accuracy Precision Recall F-Measure Class

1 B.ATM. Applied Thai Traditional 87.31 0.880 0.873 0.871 High

2 B.Sc. Emergency Medicine Operation 88.10 0.885 0.881 0.877 High

3 Pharm.D. Pharmaceutical Care 74.78 0.740 0.748 0.740 High

4 B.N.S. Nursing Science 87.26 0.806 0.873 0.824 Moderate

5 B.P.H. Public Health 87.96 0.881 0.880 0.875 High

6 B.Sc. Nutritional Science Dietetics and Food Safety 90.04 0.898 0.900 0.896 Moderate

7 B.Sc. Environmental Health 90.45 0.907 0.905 0.897 Moderate

8 B.Sc. Occupational Health and Safety 91.49 0.915 0.915 0.908 Moderate

9 B.Sc. Chemistry 87.72 0.883 0.877 0.877 High

10 B.Sc. Biology 88.32 0.877 0.883 0.879 High

11 B.Sc. Physics 90.40 0.898 0.904 0.900 High

12 B.Sc. Applied Physics 82.46 0.824 0.825 0.820 High

13 B.Sc. Mathematics 86.51 0.872 0.865 0.863 High

14 B.Sc. Statistics 88.27 0.877 0.883 0.878 High

15 B.Sc. Microbiology 85.83 0.855 0.858 0.856 Moderate

16 B.Sc. Food technology and Nutrition 87.14 0.870 0.871 0.870 Moderate

17 B.Sc. Biotechnology 92.95 0.917 0.930 0.923 Moderate

18 B.Sc. Agriculture (Horticulture) 89.98 0.893 0.900 0.895 Moderate

19 B.Sc. Agriculture (Agronomy) 88.35 0.877 0.884 0.877 Moderate

20 B.Sc. Food Product Development 88.50 0.881 0.885 0.882 Moderate

21 B.Sc. Animal Science 90.52 0.904 0.905 0.904 High

22 B.Sc. Fisheries 90.73 0.909 0.907 0.901 Moderate

23 D.V.M. Veterinary Medicine 80.75 0.811 0.808 0.806 High

24 B.Sc. Environmental Technology 90.53 0.904 0.905 0.898 Moderate

25 B.Sc. Environmental and Natural Resources Management 92.19 0.915 0.922 0.918 Moderate

26 B.Sc. Environmental Education 91.05 0.922 0.911 0.911 Low

27 B.A. Information Science 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

28 B.Sc. Information Technology 82.27 0.815 0.823 0.892 Moderate

29 B.Sc. Computer Science 89.79 0.893 0.898 0.895 Moderate

30 B.Sc. Creative Media 92.27 0.930 0.923 0.923 Moderate

31 B.Sc. Geo-Informatics 96.42 0.971 0.964 0.966 High
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No. Bachelor Program
Decision tree (C4.5)

Accuracy Precision Recall F-Measure Class

32 B.Com. Arts Communication Arts 99.66 0.997 0.997 0.997 Most

33 B.Eng. Engineering 89.59 0.893 0.896 0.894 Moderate

34 B.Arch. Architecture 85.88 0.866 0.859 0.850 High

35 B.Arch. Urban Architecture 89.37 0.897 0.894 0.889 Moderate

36 B.Arch. Interior Architecture 83.74 0.841 0.837 0.827 Moderate

37 B.F.A. Creative Arts 82.40 0.803 0.824 0.810 High

38 B.L.A. Landscape Architecture 77.98 0.749 0.780 0.758 Moderate

39 B.Sc. Construction Management 99.01 0.981 0.990 0.985 Most

40 B.Acc. Accountancy 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

41 B.B.A. Marketing 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

42 B.B.A. Management 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

43 B.B.A. Business Computer 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

44 B.B.A. International Business (International Program) 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

45 B.B.A. Financial Management 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

46 B.B.A. Business Information Technology 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

47 B.B.A. Human Resources Management 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

48 B.Econ. Business Economics 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

49 B.A. Tourism Management 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

50 B.A. Hotel Management 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

51 B.A. Tourism Management (English Program) 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

52 B.A. Thai Language 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

53 B.A. Language for Media Creation 99.68 0.997 0.997 0.997 Most

54 B.A. English 76.08 0.763 0.761 0.752 High

55 B.A. English for International Communication  
(International Program)

76.58 0.760 0.766 0.758 High

56 B.A. Business English 72.34 0.751 0.723 0.711 High

57 B.A. Chinese 79.40 0.839 0.794 0.790 Moderate

58 B.A. Japanese 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

59 B.A. French 87.77 0.894 0.878 0.880 Most

60 B.A. History 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

61 B.A. Community and Social Development 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

62 B.A. Development Geography for Resources Management 99.39 0.994 0.994 0.994 High

63 B.A. Korean 96.71 0.970 0.967 0.968 Most

64 B.A. ASEAN Languages and Cultures (Khmer Language) 97.82 0.980 0.978 0.979 High

65 B.A. ASEAN Languages and Cultures( Lao Language) 97.05 0.971 0.971 0.971 High

66 B.A. ASEAN Languages and Cultures (Vietnamese Language) 96.20 0.963 0.962 0.962 High

Table 3	 Result (cont.)
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 ผลการวิเคราะห์ข้อมูลในแต่ละสาขาวิชา จำานวน 84 
สาขาวิชา ด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจ (Decision tree) แบบ C4.5 
สามารถสร้างต้นไม้ และต้นไม้ตัดสินใจ (Decision rule) ใน

ตน้ไมแ้ตล่ะสาขาวชิา ตวัอยา่งตน้ไมต้ดัสนิใจ สาขาวชิา วท.บ. 
วทิยาการคอมพวิเตอร ์(B.Sc. Computer Science) มลีกัษณะ
ต้นไม้ตัดสินใจ ดัง Figure 7

Table 3 Result (cont.)

No. Bachelor Program
Decision tree (C4.5)

Accuracy Precision Recall F-Measure Class

67 B.Pol.Sci. Political and Government 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

68 B.Pol.Sci. Public Administration 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

69 B.Pol.Sci. international Relations 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

70 B.Ed. General Science 89.29 0.894 0.893 0.893 High

71 B.Ed. Mathematics 86.39 0.860 0.864 0.861 High

72 B.Ed. Social Studies 83.65 0.841 0.837 0.822 Moderate

73 B.Ed. English 82.04 0.814 0.820 0.817 High

74 B.Ed. Thai Language 86.33 0.858 0.863 0.854 Moderate

75 B.Ed. Early Childhood Education 79.92 0.811 0.799 0.788 Moderate

76 B.Ed. Educational Technology and Computer Education 86.93 0.865 0.869 0.860 Moderate

77 B.Sc. Psychology 93.83 0.945 0.938 0.940 Most

78 B.Sc. Sport Science 100.0 1.000 1.000 1.000 Most

79 B.F.A. Visual Arts 91.26 0.912 0.913 0.911 High

80 B.F.A. Performing Arts 96.91 0.969 0.969 0.969 Most

81 B.F.A. Product Design and Development 90.24 0.908 0.902 0.902 High

82 B.M. Music 94.31 0.941 0.943 0.941 Moderate

83 B.A. Cultural Management 100.0 1.000 1.000 1.000 High

84 L.L.B Laws 100.0 1.000 1.000 1.000 Most
82 B.M. Music 94.31 0.941 0.943 0.941 Moderate 
83 B.A. Cultural Management 100.0 1.000 1.000 1.000 High 
84 L.L.B Laws 100.0 1.000 1.000 1.000 Most 

 
 ผลการวเิคราะหข์อ้มูลในแต่ละสาขาวชิา จ านวน 
84 สาขาวชิา ดว้ยวธิตี้นไมต้ดัสนิใจ (Decision tree) แบบ 
C4.5 สามารถสร้างต้นไม้ และต้นไม้ตัดสนิใจ (Decision 

rule) ในต้นไม้แต่ละสาขาวิชา ตัวอย่างต้นไม้ตัดสินใจ 
สาขาวชิา วท.บ. วทิยาการคอมพวิเตอร ์(B.Sc. Computer 
Science) มลีกัษณะตน้ไมต้ดัสนิใจ ดงั Figure 7 

PAT1PAT1

ModerateModerate GATGATGATGAT PAT2PAT2

LowLow ModerateModerate ModerateModerate ModerateModerate HighHigh HighHigh HighHigh MostMost

ModerateModerate ModerateModerate HighHigh HighHigh

ModerateModerate HighHigh HighHighPAT2PAT2

VH

VHHMLVHHML

HML

VHHML

VHHML

 
 

Figure 7 Example Tree 
 
 จาก Figure 7 ตน้ไมท้ีไ่ดจ้ากการวเิคราะหจ์ าแนก
ข้อมูลด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจของข้อมูลสาขาวิชา วท.บ. 
วทิยาการคอมพวิเตอร ์จากตน้ไมต้ดัสนิใจสรา้งเป็นกฎการ
ตดัสนิใจ (Decision rule) ไดจ้ านวน 9 กฎ รายละเอยีดกฎ
การตดัสนิใจ ดงันี้ 
 
Rule1 IF PAT1=VH AND PAT2=VH  
               THEN Sum Score=Most 
Rule2 IF PAT1=VH AND PAT2=(H OR M OR L)    
                THEN Sum Score=High 
Rule3 IF PAT1=H AND GAT=(VH OR M)    
                THEN Sum Score=High 

Rule4 IF PAT1=H AND GAT=M AND PAT2=(VH OR  
                 H) THEN Sum Score=High 
Rule5 IF PAT1=H AND GAT=M AND PAT2=(M OR  
                 L) THEN Sum Score=Moderate 
Rule6 IF PAT1=H AND GAT=L  
                THEN Sum Score=Moderate 
Rule7 IF PAT1=M THEN Sum Score=Moderate 
Rule8 IF PAT1=L AND GAT=(VH OR H OR M)  
                THEN Sum Score=Moderate 
Rule9 IF PAT1=L AND GAT=L  
                THEN Sum Score=Low 
 

Figure 7 Example Tree
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	 จาก Figure 7 ต้นไม้ท่ีได้จากการวิเคราะห์จำ�แนก
ข้อมูลด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจของข้อมูลสาขาวิชา วท.บ. 
วิทยาการคอมพิวเตอร์ จากต้นไม้ตัดสินใจสร้างเป็นกฎการ
ตดัสนิใจ (Decision rule) ไดจ้ำ�นวน 9 กฎ รายละเอยีดกฎการ
ตัดสินใจ ดังนี้

	 Rule1	 IF PAT1=VH AND PAT2=VH 

			   THEN Sum Score=Most

	 Rule2	 IF PAT1=VH AND PAT2=(H OR M OR 
L) 

			   THEN Sum Score=High

	 Rule3	 IF PAT1=H AND GAT=(VH OR M) 

			   THEN Sum Score=High

	 Rule4	 IF PAT1=H AND GAT=M AND 
PAT2=(VH OR H)

			   THEN Sum Score=High

	 Rule5	 IF PAT1=H AND GAT=M AND PAT2=(M 
OR L)

			   THEN Sum Score=Moderate

	 Rule6	 IF PAT1=H AND GAT=L 

			   THEN Sum Score=Moderate

	 Rule7	 IF PAT1=M 

			   THEN Sum Score=Moderate

	 Rule8	 IF PAT1=L AND GAT=(VH OR H OR 
M) 

			   THEN Sum Score=Moderate

	 Rule9	 IF PAT1=L AND GAT=L 

			   THEN Sum Score=Low

	 กฎข้อที่ 1 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับสูงมาก คะแนนระหว่าง 63.89-100 (VH) และคะแนน
ความถนัดทางวิทยาศาสตร์ (PAT 2) ระดับสูงมาก คะแนน
ระหว่าง 63.89-100 (VH) ผู้สมัครมีโอกาสผ่านการคัดเลือก
ระดับมากสุด (Most)

	 กฎข้อที่ 2 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับสูงมาก คะแนนระหว่าง 63.89-100 (VH) และคะแนน
ความถนดัทางวทิยาศาสตร ์(PAT 2) ระดบัสงู คะแนนระหวา่ง 
51.49-63.88 (H) หรอืระดบักลาง คะแนนระหวา่ง 39.09-51.48 
(M) หรือระดับต่ำ� คะแนนระหว่าง 0.00-39.08 (L) ผู้สมัครมี

โอกาสผ่านการคัดเลือกระดับมาก (High)

	 กฎข้อที่ 3 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 (H) และคะแนนความ
ถนัดทั่วไป (GAT) ระดับสูงมาก คะแนนระหว่าง 63.89-100 
(VH) หรือระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 (H) สมัครมี
โอกาสผ่านการคัดเลือกระดับมาก (High)

	 กฎข้อที่ 4 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 (H) และคะแนนความ
ถนัดทั่วไป (GAT) ระดับกลาง คะแนนระหว่าง 39.09-51.48 
(M) คะแนนความถนดัทางวทิยาศาสตร ์(PAT 2) ระดบัสงูมาก 
คะแนนระหวา่ง 63.89-100 (VH) หรอืระดบัสงู คะแนนระหวา่ง 
51.49-63.88 (H) สมัครมีโอกาสผ่านการคัดเลือกระดับมาก 
(High)

	 กฎข้อที่ 5 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 (H) และคะแนนความ
ถนัดทั่วไป (GAT) ระดับกลาง คะแนนระหว่าง 39.09-51.48 
(M) และคะแนนความถนัดทางวิทยาศาสตร์ (PAT 2) ระดับ
กลาง คะแนนระหว่าง 39.09-51.48 (M) หรือระดับต่ำ� คะแนน
ระหวา่ง 0.00-39.08 (L) สมคัรมโีอกาสผา่นการคดัเลอืกระดบั
ปานกลาง (Moderate)

	 กฎข้อที่ 6 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 (H) และคะแนนความ
ถนัดทั่วไป (GAT) ระดับต่ำ� คะแนนระหว่าง 0.00-39.08 (L) 
สมัครมีโอกาสผ่านการคัดเลือกระดับปานกลาง (Moderate)

	 กฎข้อที่ 7 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับกลาง คะแนนระหว่าง 39.09-51.48 (M) สมัครมีโอกาส
ผ่านการคัดเลือกระดับปานกลาง (Moderate)

	 กฎข้อที่ 8 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับต่ำ� คะแนนระหว่าง 0.00-39.08 (L) และคะแนนความ
ถนัดทั่วไป (GAT) ระดับสูงมาก คะแนนระหว่าง 63.89-100 
(VH) หรือระดับสูง คะแนนระหว่าง 51.49-63.88 (H) หรือ
ระดับกลาง คะแนนระหว่าง 39.09-51.48 (M) สมัครมีโอกาส
ผ่านการคัดเลือกระดับปานกลาง (Moderate)

	 กฎข้อที่ 9 หากผู้สมัครเลือกสาขาวิชาวิทยาการ
คอมพิวเตอร์ มีคะแนนความถนัดทางคณิตศาสตร์ (PAT 1) 
ระดับต่ำ� คะแนนระหว่าง 0.00-39.08 (L) สมัครมีโอกาสผ่าน
การคัดเลือกระดับน้อย (Low)
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	 กฎการตดัสนิใจทีไ่ดใ้นแตล่ะสาขาวชิาผูว้จิยัสามารถ
นำ�มาเขียนโปรแกรมเพื่อพัฒนาเป็นระบบสนับสนุนการ 
ตัดสินใจเลือกสาขาวิชาในระบบ TCAS มหาวิทยาลัย
มหาสารคาม รายละเอียดระบบสนับสนุนการตัดสินใจ  
ดัง Figure 8

ข้อเสนอแนะ
	 งานวิจัยนี้ใช้ข้อมูลในการวิเคราะห์ คือข้อมูลผล
คะแนนการทดสอบความรู้ท่ัวไป (GAT) และผลคะแนนการ
ทดสอบความรูท้างวชิาการและวชิาชพี (PAT) โดยเป็นคะแนน
ท่ีใช้ในการพิจารณาผลผู้ผ่านการคัดเลือกและมีสิทธิ์ในการ
ยืนยันสิทธิ์ในระบบ TCAS โดยการรับสมัครคัดเลือกในระบบ 
TCAS นั้นมีการสมัคร 5 รอบ ซึ่งรอบที่ 1 นั้นการพิจารณาผล
คดัเลอืกไมไ่ดใ้ชค้ะแนน GAT และคะแนน PAT ซึง่พจิารณาผล
ดว้ยแฟม้สะสมผลงาน (Portfolio) ซึง่ในอนาคตผูว้จิยัมแีนวคิด
ที่จะนำ�ปัจจัยด้านแฟ้มสะสมผลงานมาประกอบการวิเคราะห์
เพื่อให้ครบคุมการรับสมัครคัดเลือกในระบบ TCAS ในทุกๆ 
รอบการรับสมัคร
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สรปุผลการวิจยั 
 งานวจิยันี้มวีตัถุประสงค์เพื่อวเิคราะหข์อ้มูลการ
รบัสมคัรคดัเลือกบุคคลเขา้ศกึษาในระบบ TCAS โดยใช้
เทคนิคเหมืองข้อมูล (Data mining) และผลการวิจัยมา
พฒันาระบบสนับสนุนการตดัสนิใจเลอืกสาขาวชิาในระบบ 
TCAS มหาวทิยาลยัมหาสารคาม 
 จากการวจิยั การน าเทคนิคเหมอืงขอ้มลู โดยการ
จ าแนกขอ้มลู (Data Classification) ดว้ยวธิตี้นไมต้ดัสนิใจ 
(Decision tree) แบบ C4.5 ซึ่งข้อมูลที่ใช้วิเคราะห์ คือ
ขอ้มลูการรบัสมคัรคดัเลอืกบุคคลเขา้ศกึษาระบบ TCAS ปี
การศึกษา 2561 – 2563 การประเมินผลการวิจยัด้วยค่า
ความถูกต้อง (Accuracy) หลักการแบ่งข้อมูลในการ
วิเคราะห์แบ่งข้อมูลออกเป็น 2 กลุ่ม คือข้อมูลทดสอบ 
(Data testing) แ ล ะข้อมู ล เ รี ย น รู้  ( Data training) ใ ช้

หลักการการตรวจสอบข้อมูลแบบไขว้ Cross validation 
โดยเลอืกใชแ้บบ 10 สว่น (10 fold cross validation)  
 จากการวิจัยพบว่าการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยวิธี
ต้นไม้ตัดสนิใจ มีค่าความถูกต้องร้อยละ 91.64 สามารถ
สร้างกฎการตดัสนิใจได้ทัง้หมด 358 กฎการตดัสนิใจจาก
ทัง้หมด 84 สาขาวิชา โดยสามารถน ากฎการตัดสนิใจที่
ได้มาพัฒนาเป็นระบบสนับสนุนการตัดสินใจเลือก
สาขาวิชาในระบบ TCAS มหาวิทยาลัยมหาสารคาม 
เพื่อใหผู้ส้มคัรไดท้ดสอบการเลอืกสาขาวชิาก่อนการเลอืก
สาขาวชิาจรงิ เพื่อประเมนิโอกาสในการผ่านเขา้ศกึษา 
 
ข้อเสนอแนะ 
 งานวจิยัน้ีใช้ขอ้มูลในการวเิคราะห์ คอืขอ้มูลผล
คะแนนการทดสอบความรูท้ ัว่ไป (GAT) และผลคะแนนการ
ทดสอบความรู้ทางวิชาการและวิชาชีพ (PAT) โดยเป็น
คะแนนที่ใช้ในการพิจารณาผลผู้ผ่านการคัดเลือกและมี
สิทธิใ์นการยืนยนัสิทธิใ์นระบบ TCAS โดยการรบัสมคัร
คดัเลอืกในระบบ TCAS นัน้มกีารสมคัร 5 รอบ ซึง่รอบที ่1 
นัน้การพิจารณาผลคัดเลือกไม่ได้ใช้คะแนน GAT และ
คะแนน PAT ซึ่งพิจารณาผลด้วยแฟ้มสะสมผลงาน 
(Portfolio) ซึ่งในอนาคตผู้วจิยัมแีนวคดิที่จะน าปัจจยัด้าน
แฟ้มสะสมผลงานมาประกอบการวเิคราะหเ์พื่อใหค้รบคุม
การรบัสมคัรคดัเลอืกในระบบ TCAS ในทุกๆ รอบการรบั
สมคัร 
 
กิตติกรรมประกาศ 
 โครงการวิจัยนี้ ได้รับการสนับสนุนจากเงิน
ทุนอุดหนุนการวิจยัจากงบประมาณเงินรายได้ ประจ าปี 
2563 มหาวทิยาลยัมหาสารคาม  

 
เอกสารอ้างอิง 

กองบรกิารการศกึษา มหาวทิยาลยัมหาสารคาม. (2563). ระเบยีบการรบัสมคัรคดัเลอืกบุคคลเขา้ศกึษาในระดบัปรญิญาตร.ี 
คน้เมื่อวนัที ่8 มกราคม 2563 จาก https://admission.msu.ac.th/ 

กองบรกิารการศกึษา มหาวทิยาลยัมหาสารคาม. (2563). สรุปผลการด าเนินงานการรบัสมคัรคดัเลอืกบุคคลเขา้ศกึษาใน
ระดบัปรญิญาตร.ี กองบรกิารการศกึษา มหาวทิยาลยัมหาสารคาม.       

Figure 8 Forecast TCAS

สรุปผลการวิจัย
	 งานวิจัยน้ีมีวัตถุประสงค์เพ่ือวิเคราะห์ข้อมูลการ
รับสมัครคัดเลือกบุคคลเข้าศึกษาในระบบ TCAS โดยใช้
เทคนิคเหมืองข้อมูล (Data mining) และผลการวิจัยมาพัฒนา
ระบบสนับสนุนการตัดสินใจเลือกสาขาวิชาในระบบ TCAS 
มหาวิทยาลัยมหาสารคาม

	 จากการวิจัย การนำ�เทคนิคเหมืองข้อมูล โดยการ
จำ�แนกข้อมูล (Data Classification) ด้วยวิธีต้นไม้ตัดสินใจ 
(Decision tree) แบบ C4.5 ซึ่งข้อมูลที่ใช้วิเคราะห์ คือข้อมูล
การรบัสมัครคดัเลอืกบคุคลเขา้ศกึษาระบบ TCAS ปกีารศกึษา 
2561-2563 การประเมินผลการวิจัยด้วยค่าความถูกต้อง  
(Accuracy) หลกัการแบง่ขอ้มลูในการวเิคราะหแ์บง่ขอ้มลูออก
เปน็ 2 กลุม่ คอืขอ้มลูทดสอบ (Data testing) และขอ้มลูเรยีนรู ้ 
(Data training) ใช้หลักการการตรวจสอบข้อมูลแบบไขว้ 
Cross validation โดยเลือกใช้แบบ 10 ส่วน (10 fold cross 
validation) 

	 จากการวิจัยพบว่าการวิเคราะห์ข้อมูลด้วยวิธีต้นไม้
ตัดสินใจ มีค่าความถูกต้องร้อยละ 91.64 สามารถสร้างกฎ
การตัดสินใจได้ทั้งหมด 358 กฎการตัดสินใจจากทั้งหมด 84 
สาขาวิชา โดยสามารถนำ�กฎการตัดสินใจท่ีได้มาพัฒนาเป็น
ระบบสนับสนุนการตัดสินใจเลือกสาขาวิชาในระบบ TCAS 
มหาวิทยาลัยมหาสารคาม เพื่อให้ผู้สมัครได้ทดสอบการเลือก
สาขาวิชาก่อนการเลือกสาขาวิชาจริง เพ่ือประเมินโอกาสใน
การผ่านเข้าศึกษา
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